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 ممخّص 

 
البحث  يقدم ىذا وغير المؤكدة يمثل تحدياً كبيراً يجب معالجتو بأسرع وقت. الكاذبة الأخبارإنّ عممية كشف 

ق من صحتيا نيف الأخبار المنتشرة عمى وسائل التواصل الاجتماعي والتحقمنيجية ذكية لإنشاء نموذج قادر عمى تص
أو كاذبة، وذلك من خلال إجراء عممية معالجة مسبقة لمجموعة بيانات نصيّة باستخدام تقنية  صحيحةوتحديد إذا كانت 

ة التصنيف واخيراً ومن ثم اختيار مجموعة الميزات المناسبة لعممي TF-IDFوتحويل  NLPمعالجة المغات الطبيعية 
استخدام ثلاث خوارزميات  تمتطبيق خوارزميات التعمم الآلي الخاضعة للإشراف عمى مجموعة البيانات الناتجة حيث 

حيث تم اختيار ىذه ، ئية، خوارزمية الانحدار الموجستيرئيسية ىي خوارزمية شجرة القرار، خوارزمية الغابة العشوا
مع تحقيق قيم  جيدةوالتي أظيرت نتائج تصنيف  [4]،[5]،[3]ا في العديد من الأبحاث الخوارزميات كونيا أثبتت جدارتي

تم ،  %97.01حيث وصمت إلى  Random Forestخوارزمية الغابة العشوائية دقة عالية كان أفضميا مع استخدام 
   . [2]دوياً تحوي مجموعة من الأخبار الصحيحة و الكاذبة المصنفة ي  data setاعتماد في ىذه الدراسة 

 تصنيف – إشاعات –تعلمّ آلي  – ذكاء صنعي- أخبار كاذبة الكلمات المفتاحية:
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  ABSTRACT    

The process of exposing false and unconfirmed news is a major challenge that must 

be addressed as soon as possible. This research presents an intelligent methodology to 

create a model capable of classifying and verifying the news spread on social media and 

determining if it is true or false, by pre-processing a text data set using NLP natural 

language processing technology and TF-IDF conversion, and then choosing the appropriate 

set of features for the classification process, and finally applying supervised machine 

learning algorithms to the resulting data set, where three main algorithms were used: the 

decision tree algorithm, the random forest algorithm, and the logistic regression algorithm, 

where these algorithms were chosen As it has proven its worth in many researches [3], [5], 

[4], which showed good classification results with achieving high accuracy values, the best 

of which was with the use of the Random Forest algorithm, which reached 97.01%. 
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 المقدمة:  -1
مع التقدم التكنولوجي الكبير وظيور الصحافة الحديثة المعتمدة عمى الأنترنت بكافة أشكاليا ونظراً لمنمو اليائل 
لممعمومات عبر الانترنت أصبحت عممية الحصول عمى الأخبار عن طريق وسائل التواصل الاجتماعي سلاح ذو 

الأخبار واستخداميا ونقميا أسرع وأسيل، لكن من ناحية أخرى  حدين فمن ناحية أولى أصبحت عممية الوصول إلى
أصبحت ىذه الأخبار أكثر عرضة لمتلاعب، حيث شكمت ىذه المواقع بيئة خصبة لانتشار الأخبار الكاذبة والمزيفة 

 مجتمع.مصدر قمق بالغ الأىمية نظراً لقدرتيا عمى الحاق الكثير من الأضرار بالفرد وال تعدعمى نطاق واسع والتي 
نترنت في وقتنا الحاضر جزء لا يتجزأ من أسموب الحياة اليومي، حيث سجمت شبكات التواصل أصبح الاو 

ارتفاعاً ىائلًا في شعبيتيا مقابل تراجع ممحوظ لمصادر المعمومات والقنوات  Facebookو Twitterالاجتماعي مثل 
 ة.الإعلامية التقميدية مثل الصحف والمجلات والتمفاز والإذاع

يستخدم الكثير من الأشخاص منصات ووسائل التواصل الاجتماعي لجمع المعمومات والاخبار المتنوعة من 
 [1]جميع أنحاء العالم ولما توفره من تنوع في الأخبار والمصادر بالإضافة لممرونة والسرعة في الوصول إلييا.

ة، حيث أصبح لدينا كم ىائل من المعمومات كان ىذا التطور مصاحباً لانتشار كبير للأخبار الكاذبة والمزيف
عمى الانترنت والتي من المستحيل اختبار مدى صحتيا من عدمو وبالتالي التأثير السمبي الخطير لذلك عمى الفرد 

 [2] والمجتمع.
 

 هدف البحث: -0
ي اليدف من ىذا البحث ىو تصميم مصنف ذكي يعمل عمى تصنيف الاخبار الكاذبة والاشاعات المزيفة الت

تعمل البرمجيات الخبيثة عمى انشاءىا ونشرىا عمى منصات ووسائل التواصل الاجتماعي المختمفة بالاعتماد عمى 
أساليب وتقنيات الذكاء الصنعي والتعمم الآلي، وذلك بيدف التقميل من ىذه الظاىرة والحد من الاثار السمبية الخطيرة 

 الناتجة عنيا.
 مواد وطرق البحث: -2

 :ث الاعتماد عمى العديد من الدراسات المرجعيةتم في ىذا البح
 :الدراسات المرجعية 2-1

 الدراسة الأولى
"Fake news Identification on Twitter with combination of CNN and RNN 

models,"  

إدخال  حيث اقترح فييا الباحثون نموذجاً لتحديد التغريدات الإخبارية الكاذبة المنتشرة عمى موقع توتير بدون
 CNNالاعتماد عمى مزيج من الشبكات العصبونية وتم  في قاعدة البيانات من أجل عممية التصنيف (titleالعنوان )

تغريدة تتمحور حول خمس قضايا  5811، وتم تطبيق النموذج الناتج عمى مجموعة بيانات مؤلفة من RNNو
 واشاعات ذات شعبية عالية عمى المنصة الالكترونية. 
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من أكثر من موقع تواصل اجتماعي زيادة حجم قاعدة البيانات من خلال استخدام أخبار ب ىذا البحث يتم يأما ف
و ذلك لأنو يساىم في زيادة نسبة كشف الأخبار بالإضافة الى إدخال العنوان بعممية التصنيف  ،لا يقتصر عمى تويترو 

وذلك بالاعتماد عمى لغة البايثون البرمجية  الآلي. تمت عممية التصنيف باستخدام خوارزميات التعمم قد الكاذبة و
(Pythonلما تقدمو ىذه المغة من مكتبات رياضية ومكتبات تعمم آلي أثبتت جدارتيا في ىذا ) [4]المجال. 

 الثانيةالدراسة 
A SYSTEM USING DEEP LEARNING AND FUZZY LOGIC TO DETECT 

FAKE YELP REVIEWS Jun Bai, M.S.(2018) 

، استخدمت ت ىذه الأطروحة طريقة محسنة لاكتشاف المراجعات الزائفة باستخدام تقنيات تعمم الآلةقدم
 CNNكات باستخدمت مزيج من ش YELPيانات بيانات مرجعية من جامعة اوىايو كميفلاند وىي بىذه الدراسة 

+RNN ف دقة التصنيف وثانياً % ولكن عانت ىذه الدراسة أولًا من ضع72ة بووصمت دقة التصنيف فييا إلى نس
 .[6]يربشكل كبمن مشكمة استيلاك الزمن 

 الدراسة الثالثة
Effective Fake News Detection with Deep Diffusive Neural Network , Bowen 

Dong, Philip S. Yu2  (8202 )  

ثوقة كان اليدف من ىذا البحث تحديد مصداقية الأخبار وصحتيا عن طريق تصنيف الأخبار إلى مو 
حث استخدام بتم في ىذا الالإخباري  PolitiFactبيانات من موقع تويتر لحساب ، تم جمع الوغير موثوقة

 بكاذ 961مقال إلى  1511ىذه الدراسة تمكنت من تصنيف  SVM Support Vector Machineخوارزمية 
ات بقالات عن الانتخامب%، اختصت ىذه الدراسة 86ة دقة في التصنيف وصمت إلى بنسبمقال صحيح و  541و 

 .[9]ولم تتطرق إلى مواضيع مقالات أخرى 2116الأميركية سنة 
 الرابعةالدراسة 

Detecting Misleading Information on COVID-19/KIN FUN LI (2020) 

، نيدف إلى تقديم نظام  19الأخبار الغير صحيحة عن كوفيد عن كشف كان اليدف من ىذه الدراسة ال
، تم جمع مجموعة من ت إلى تصنيف معمومات عن الكورنا مثل منظمة الصحة العالمية وغيرىايساعد المنظما

ينيا أفضل ب، تم استخدام عدة خوارزميات وتمت المقارنة COVIDعن تويتر التي تحوي عمى كممة الأخبار 
ع البحث كانت الصعوبة في اختيار الميزات حيث موضو %، 93ة بنسبالخوارزميات أداء أعطت دقة تصنيف 

 .[9]جديد و لحد الان لم يتم اكتشاف الاعراض الأساسية ليذا المرض و اكتشاف الأعراض من شخص لأخر
 الخامسةالدراسة 

Language-Independent Fake News Detection :English, Portuguese, and Spanish 

Mutual Features (Gabriel Marques Tavares - 2020) 

اج الخصائص المشتركة من المغات الإنجميزية والبرتغالية والاسبانية وقام بتحديد الميزات باستخر احث بالقام 
. وصمت الدقة إلى lexical analysis, fuzzy logicاستخدم تقنيات  الخصائص المشتركة بين تمك المغات/ 
88%[10]. 

 الدراسة السادسة
Fake news detection: a survey of evaluation datasets (Maria Chiara Caschera - 

2021) 
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 labeledمجموعات من البيانات بمجموع مميون نص من البيانات المصنفة أو ما تعرف ب  6تم استخدام 
data  تمت مقارنة النصوص عن طريق حزمةFuzzy Wuzzy  سرعت من الأداء ولكن دون تحديد نسبة دقة الأداء

 .[11]التي تم الوصول إلييا
 :Data characterization ناتتوصيف البيا 2-0

تحوي مجموعة من الأخبار الصحيحة و الكاذبة المصنفة يدوياً و مكونة من   data setاعتماد تم في ىذه الدراسة 
آلاف خبر عمى البيانات من  11وتم إضافة ما يقارب  [2]و التي تم الحصول عمييا من البحث  واصفات 4سجل و  44898

 (عينة تم التقاطيا لمبيانات أثناء التنفيذ.1ة دقة النتائج و يوضح الشكل )أجل تحسين الأداء و زياد

 
 تم التقاطيا من البرنامج أثناء التنفيذ المستخدمة في بناء المصنف مجموعة البيانات (:1)الشكل 

1. title الاجتماعي مواقع التواصلالمنتشر عمى  الخبر عنوان: ويمثل. 
2. text :بالمغة الإنكميزية وتحديد ىل ىو مزيف أم حقيقي. موب تصنيفوثل المحتوى النصي المطيم 
3. subject : الأخذ بعين  تميشير إلى الموضوع الذي يندرج تحتو ىذا النوع من النصوص حيث
 :خبار( أنواع من الأ6) ستةالاعتبار 

(التعداد الكمي لأنواع الاخبار1الجدول)  
1571 Government News 
778 Middle-east News 
783 Literary News 
4459 Economic News 
11272 Politics News 
11145 Social News 

4. target :[4] فئة التصنيف النيائية ليذه النصوص الممثمة باستخدام قيم منفصل وىي:  
a. Fake 
b. True 
  :Natural Language Processing (NLP) تقنية معالجة المغات الطبيعية 2-2

ىي حقل فرعي لعموم الكمبيوتر والذكاء الاصطناعي الذي يحدد آلية  (NLP) ةمعالجة المغات الطبيعي
ىو تمكين أجيزة الكمبيوتر من فيم (NLP) اليدف الأساسي ل   أجيزة الكمبيوتر والمغات البشرية. التفاعل بين

عالجة المغة ىناك مرحمتان رئيسيتان لم، [5] عية بالطريقة التي يقوم بيا البشروتفسير وتوليد المغة الطبي
 الطبيعية:
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 :Process Documentsنصوص المعالجة المسبقة لم 2-2-1
لتطبيق تقنيات  لتكون جاىزة البياناتنحتاج إلى إعداد (Text Mining)  لاستخدام التنقيب في النصوص

حيث أن  ،وارزميات استخراج بيانات التصنيفو ذلك بيدف تحويل المستندات النصية إلى نموذج مناسب لخ، التنقيب
 : المعالجة المسبقة تتكون من الخطوات التالية 

  تقطيعال Tokenization : ىو عممية تقسيم الجمل إلى مجموعة كمماتtoken  بالاعتماد عمى
 .الفراغات بين الكممات وعلامات الترقيم

   إزالة كممات التوقفStop word removal: لتي في ىذه الخطوة تتم إزالة الكممات غير اليامة ا
و كممات الاستفيام )ماذا ،لماذا ىي ،ىم ،ىؤلاء،...( ،)ىولا يؤثر حذفيا عمى عممية التصنيف مثل الضمائر 

 .،...(و كممات غير ىامة )بغض النظر ،بالإضافة ، بالرغم ،بالنسبة ،....(
  التجذيرStemming :( إزالة البادئات و ىنا يتم استنتاج جذر الكممات أي ردىا عمى أصميا

 .[6] (واحقالم

 : Algorithmالخوارزمية 2-2-0
ىي بناء خوارزمية تصنيف و بمجرد انتياء مرحمة المعالجة المسبقة لمبيانات ننتقل إلى المرحمة التالية 

ىناك العديد من خوارزميات معالجة المغة الطبيعية المختمفة، والتي يتم الاعتماد من خلاليا عمى نظامين البيانات، 
 [8] أساسيين ىما:
 النظام القائم عمى القواعد Rules-based system يستخدم ىذا النظام قواعد لغوية مصممة :

 بعناية، وكان مستخدم بشكل أساسي خلال المراحل الأولى لتطوير معالجة المغة الطبيعية. 
 النظام القائم عمى التعمم الآلي Machine learning-based system تستخدم :

ي الأساليب الإحصائية، حيث تتعمم أداء الميام بناءً عمى بيانات التدريب التي خوارزميات التعمم الآل
يتم تغذيتيا بيا، ومن ثم ضبط أساليب ىذه الخوارزميات مع معالجة المزيد من البيانات. وىو النظام 

ون و تم اعتماد ىذا النوع لقابميتو عمى التطوير بسيولة د [7]ىذا البحثالذي تم الاعتماد عميو ضمن 
 .الحاجة إلى إعادة صياغة قواعد جديدة عمى عكس النوع السابق

 Term Frequency – Inverse Documentتواتر المصطمحات وتواتر المستندات العكسي  2-4

Frequency (tf-idf): 
ىو مقياس رقمي يُستخدم لتسجيل أىمية كممة ما في مستند بناءً عمى عدد مرات ظيورىا في ذلك المستند 

حيث يجب تحويل النص  (NLP) عة معينة من المستندات، وذلك لاستخدامو في عممية معالجة المغة الطبيعيةومجمو 
حيث تم صياغة مجموعة من المعادلات من أجل  إلى تمثيل رقمي لتطبيق تقنيات التعمم الآلي في لمعالجة النص

  .[9]حساب المقياس الذي يعبر عن أىمية الكممة
ى فرضية: " إذا ظيرت كممة بشكل متكرر في مستند، فيجب أن تكون ميمة ويجب أن يعتمد ىذا المقياس عم
ولكن إذا ظيرت إحدى الكممات في العديد من المستندات الأخرى، فمن المحتمل ألا  .نعطي ىذه الكممة درجة عالية

 :[5]مصطمحين أساسيين ىمامن  TF-IDF يتكون ". تكون معرّفًا فريدًا، لذلك يجب عمينا تعيين درجة أقل لتمك الكممة
Term Frequency (TF) التردد مصطمح: 
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 إحدى طرق تحويل الكممات )في مستند( إلى أرقام عن طريق حساب عدد مرات ظيور مصطمح 

(t) في المستند (D) وفق المعادلة التالية: .مقياسًا لمكممات الميمة في مستند واحد ، فيو يعطي 
(1) TF(t) = (count(t) in D / Total words in D)  

في أنو يأخذ في الاعتبار جميع الكممات بنفس القدر من المساواة، مع العمم أن ىناك  TF لكن تكمن مشكمة
" وغيرىا تظير بشكل أكبر في أي مستند ولكنيا ليست ميمة. لحل ىذه المشكمة تم استخدام تردد   a , theكممات مثل"

 .(IDF) المستند العكسي
 : IDF)(لعكسيتردد المستند ا

 .DFقبل الدخول في شرح ىذا المصطمح يجب معرفة مفيوم  
 : (DF)تردد المستند

يوضح عدد المستندات في مجموعة من المستندات التي تحتوي عمى مصطمح معين والذي بدوره سيقرر مدى  
فرص أن تكون الكممة  موجودًا في جميع مستندات المجموعة، تقل "t" أىمية كممة ما وفائدتيا، فإذا كان المصطمح

 .مفيدة
، وىذا ىو سبب أىمية تردد المستند  (DF) يمكننا القول أنّ أىمية المصطمح تتناسب عكسًا مع تردد المستند

 . (IDF) العكسي
 والذي يتم تعريفو كالتالي: 

(2) IDF(w) = log (Total no. of Docs / No. of docs 

containing the term ‘t’)                            
IDF-TF: 

تمثيل رقمي ذو  لإنشاء IDFو TF نستخدم الآن كل من .ىي الترددات الموزونة عمى أساس التفرد 
 معنى لمنص:

(3) TF-IDF = TF (t) * IDF (t)                            
 حيث:

 t.تشير إلى المصطمحات : 
 d.تشير إلى كل مستند أو وثيقة : 
 Dستندات.: تشير إلى جميع الم 

الذي يتكرر عدة مرات في  "t"مرتفعًا،  IDF و TF مرتفعة إذا كان كل من TF-IDFوبالتالي سيكون قيمة 
 عالية لـ TF-IDF ويحدث فقط في عدد قميل من المستندات في المجموعة سيكون لو قيمة D1 مستند، عمى سبيل المثال

D1. 
 :مرحمة التصنيف 2-4

بحيث أصبحت جاىزة لتشكل دخل لممرحمة التالية وىي تطبيق  مسبقة لمبياناتالمعالجة البعد القيام بعممية 
خوارزميات ستخدام ثلاث تم اخبار مزيفة أو حقيقية، حيث لي لتصنيف مجموعات البيانات إلى أخوارزميات التعمم الآ

 :[10] تنقيب ليذه الغاية وىي
 .Decision treeخوارزمية شجرة القرار  -1
 .Random forestوائية خوارزمية الغابة العش -2
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 .Logistic Regression الانحدار خوارزمية -3
 

 معايير تقييم أداء الخوارزمية: 2-4-1
لمختمفة التي لتقييم أداء خوارزميات الكشف عن الأخبار المزيفة، تم استخدام مجموعة من مقاييس التقييم ا

 :م صحيحة؟ وىيبالفئة المستيدفة ىل ىي فئة أخبار كاذبة أ صنيفترتبط بعممية الت
 :مصفوفة الارتباك .1

ىذه ىي عبارة عن مصفوفة بسطرين وعمودين )يرتبط حجميا بعدد فئات التصنيف الناتجة( تتكون في  
من قيم محددة تمكننا من معرفة عدد العينات التي تم تصنيفيا بشكل خاطئ وعدد العينات التي تم الحالة 

 (.2ي)تالال الجدولبسرعة كما يوضح  تصنيفيا بشكل صحيح
 مصفوفة الارتباك: (2)الجدول 

  التصنيف الحقيقي
Class – 0 Class - 1  

 FP TP Class – 1 التنبؤات
TN FN Class – 0  

 
 :تتكون مصفوفة الارتباك من القيم التالية

 TP (True Positive) :ية.تمثل القيم الإيجابية والتي تم تصنيفيا من قبل الخوارزمية عمى أنيا إيجاب 
  FP (False Positive): .تمثل القيم السمبية ولكن تم تصنيفيا من قبل الخوارزمية عمى أنيا إيجابية 
 TN (True Negative) :.تمثل القيم السمبية والتي تم تصنيفيا من قبل الخوارزمية عمى أنيا سمبية 
 FN (False Negative):  ارزمية عمى أنيا سمبية.تمثل القيم الإيجابية ولكن تم تصنيفيا من قبل الخو 

 :[12] وبناءً عمى القيم السابقة يمكن حساب المقاييس التالية
2. Precision: 

 البيانات إجمالي بين من  True Positive صحيح بشكل المتوقعة الإيجابية التصنيفات جزء عن تعبّر 
 :التالية الصيغة وفق الإيجابية

(4) 
 

3. Recall: 
يعبر  ابيةالإيج التصنيفات جزء عن   جميع من بين True Positive صحيح بشكل المتوقعة 

 :التالية الرياضية وفق العلاقة quality الجودة مقياس يمثل وىو لمخوارزمية Positive الإيجابية التصنيفات
(5) 

 
4. F-Measure: 

 :الآتية بالعلاقة ويعطى Recall و Precision بين التوافق متوسط عن تعبر 
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(5) 
 

 
5. Accuracy: 
 وفق المئوية بالنسبة وتقاس صحيح بشكل الفئة المستيدفة توقع عمى نموذج التصنيف قدرة تمثل ىيو 
 :المعادلة

(6) 
 

 [6]الأدوات و البرمجيات المستخدمة: 2-5
 :pythonلغة البرمجة 

دعم نيج البرمجة توذات أىداف عامة وديناميكية وعالية المستوى  عالية المستوىىي لغة برمجة 
 وسيولة بالبساطة تتمتع. مثل تصميم النظم الذكية والخبيرة وتصميم المواقع لتطوير التطبيقات لتوجوغرضية ا

 الذكاءلذلك يتم استخداميا بالمرتبة الأولى في مجال  وفر الكثير من ىياكل البيانات عالية المستوىكما تالتعمم 
 ويمكنك متاحة بيا الخاصة التحديثاتو  اناً مج مُتاحة مصادرىا بأن أيضاً  تمتاز .الآلي والتعمم الاصطناعي

 .الأخرى البرمجة لغات مع لمتكيف قابميتيا الى بالإضافة بسيولة، عمييا الحصول
Jupyter Notebook: 

لتطوير وعرض مشاريع عموم البيانات  بارة عن بيئة تفاعمية مفتوحة المصدر قائمة عمى الويبىي ع
تجمع بين التعميمات البرمجية والنصوص والصور التي  المستندات ومشاركة بإنشاءحيث تسمح بشكل تفاعمي 

والخرائط وواجية المستخدم الرسومية وعناصر واجية  و المخططاتومقاطع الفيديو والمعادلات الرياضية 
 Julia: وىي من لغات البرمجة الأساسية التي يدعميا ،Jupyter""أتي الاسم ، ويمستند واحدفي المستخدم 

 .R و Pythonو
 :learn(Sklearn)-Scikitمكتبة 

تحتوي عمى الكثير من الأدوات الفعالة لمتعمم الخاصة بالتعمم الآلي  Pythonىي إحدى مكتبات 
حيث تستخدم في بناء نموذج التعمم الآلي بالاعتماد عمى والنمذجة الإحصائية بما في ذلك التصنيف والانحدار 

 ا رائدة في ىذا المجال نذكر منيا:مجموعة من المكونات المميزة والتي تجعمي
  خوارزميات التعمم الخاضع للإشراف مثلLinear Regression, SVM, Decision Trees 

Bayesian methods . 

  خوارزميات التعمم غير الخاضع للإشراف مثلclustering, factor analysis. 

 Cross-validation:  البيانات غير المرئيةلمتحقق من دقة النماذج الخاضعة للإشراف عمى 

  استخراج الميزاتFeature extraction من الصور والنص. 
Natural Language Toolkit (NLTK): 

( ىي عبارة عن منصة تستخدم لبناء برامج بايثون التي تعمل NLTKمجموعة أدوات المغة الطبيعية )
 (.NLPئية )مع بيانات المغة البشرية لمتطبيق في معالجة المغة الطبيعية الإحصا
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والتفكير الدلالي.  والعلامات، والاشتقاق، والتصنيف، والتحميل، لمترميز،يحتوي عمى مكتبات معالجة نصوص 
يتضمن أيضًا عروض توضيحية رسومية ومجموعات بيانات نموذجية بالإضافة إلى كتاب يشرح المبادئ الكامنة وراء 

 .NLTKميام معالجة المغة الأساسية التي يدعميا 

 .في الأصل لاستخداميا في التطوير والتعميم تمت كتابتيامكتبة مفتوحة المصدر لمغة بايثون  ىي
 

 :النتائج والمناقشة -4
 مرحمة التدريب: 4-1

بعد الانتياء من مرحمة معالجة البيانات ننتقل إلى مرحمة التدريب و قبل البدء بتدريب الخوارزميات 
 ن رئيسيتين:البيانات إلى مجموعتي ةتقسيم مجموعسيتم 

 Training Dataset سجل. 35918من حجم البيانات الكمي أي  %80: مجموعة التدريب تمثل 
 Testing Dataset 8981من حجم البيانات الكمي أي %20: مجموعة بيانات الاختبار تمثل 

 .سجل
 تطبيق خوارزمية شجرة القرار: 4-0
وعة بيانات التدريب تم قياس صحة و عمى مجم تطبيق نموذج التصنيف الخاص بشجرة القرارعد ب 

 عمى مصفوفة الارتباك التالية: دقة الأداء باستخدام بيانات الاختبار و بالنتيجة حصمنا

 
 Decision Treeمصفوفة الارتباك الناتجة عن تطبيق خوارزمية  (:2)الشكل 

 : Decision Tree مقاييس الأداء لمخوارزمية (3)و يوضح الجدول 
 Decision Treeقيم معايير التقييم لنتائج خوارزمية  (:2) الجدول

Precision Recall Accuracy FN TN FP TP  

88.78% 89.51% 91.64% 23 4219 10 4728 
Evaluation 
Values  

 

 :Logistic Regressionتطبيق خوارزمية  4-2
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التدريب تم  بخوارزمية الانحدار عمى مجموعة بياناتتطبيق نموذج التصنيف الخاص عد ب
 عمى مصفوفة الارتباك التالية: قياس صحة و دقة الأداء باستخدام بيانات الاختبار و بالنتيجة حصمنا

 
 Logistic Regression: مصفوفة الارتباك الناتجة عن تطبيق خوارزمية (4) الشكل

 والتي نستنتج منيا قيم التقييم التالية:
 Logistic Regressionئج خوارزمية (: قيم معايير التقييم لنتا4) الجدول

Precision Recall Accuracy FN TN FP TP  

84.73% 85.04% 85.83% 45 4197 60 4678 
Evaluation 
Values  

 

 تطبيق خوارزمية الغابة العشوائية: 4-4
قمنا باختبار نموذج التصنيف الناتج عن تطبيق خوارزمية الغابة العشوائية عمى مجموعة بيانات 

 الاختبار لنحصل عمى قيم التصنيف ممثمة ضمن مصفوفة الارتباك الناتجة التالية:

 
 Random Forest: مصفوفة الارتباك الناتجة عن تطبيق خوارزمية (5)الشكل 

 وبدراسة قيم مصفوفة الارتباك نستنتج قيم مقاييس التقييم الموضحة في الجدول التالي:
 Random Forestنتائج خوارزمية (: قيم معايير التقييم ل5الجدول)
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Precision Recall Accuracy FN TN FP TP  

98.09% 97.02% 97.01% 46 4196 43 4695 
Evaluation 
Values  

 

ووصل لأعمى قيمة ليا  مختمفة نلاحظ من القيم في الجدول بأن الخوارزميات الثلاث حققت نسب دقة تصنيف
 . %97.01بنسبة مرتفعة جداً وصمت إلى  Random Forestعند دقة التصنيف لمصنف خوارزمية 

ذلك بفضل قدرة قد حققت أعمى النتائج و  Random Forestيمكننا أن نرى بشكل واضح بأن خوارزمية و 
أيضاً تكمن ازنة ضمن البيانات بشكل تمقائي و قدرتيا عمى المو مع البيانات ذات العدد الكبير و  الخوارزمية عمى التعامل

انتخاب التصنيف النيائي تبعاً و شجرة قرار )تختمف كل شجرة عن الأخرى(  Nخوارزمية عن طريق تطبيق قوة ىذه ال
 لشجرات القرار.

والسبب وراء ىذا الضعف في الأداء بأن  Logistic Regressionنلاحظ أيضاً بانخفاض كبير في خوارزمية و 
غيرات الدخل و متغير الخرج)اليدف( وىذا لا يوجد في الخوارزمية السابقة تفترض تمقائياً وجود علاقة خطية بين مت

 مجموعة البيانات الخاصة بيذا البحث كونيا مجموعة بيانات نصية.

 
 مقارنة بين عمل الخوارزميات المستخدمة: (6الشكل )

 لخاتمة:ا-4
ار المزيفة في وسائل التواصل الاجتماعي يسمط ىذا البحث الضوء عمى المفاىيم والمبادئ الأساسية للأخب

وعممية تحديد وكشف وتمييز المزيفة منيا بالاعتماد عمى تقنيات ومبادئ الذكاء الصنعي والتعمم الآلي وبالأخص 
خوارزميات التنقيب في النصوص وتقنيات معالجة المغات الطبيعية بغرض تحقيق نتائج تصنيف ممتازة من حيث دقة 

،حيث تم خلال ىذا البحث التركيز عمى الأخبار النصية دون غيرىا من أنواع الوسائط  نيف المنجزةوجودة عممية التص
المنشرة عمى المنصات الالكترونية ووسائل التواصل الاجتماعي من مقاطع صوتية أو فيديو بالإضافة إلى النصوص، 

 كما اقتصرت الميزات عمى المرتبطة منيا بخصائص النص.
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نيف الذكي المصمم خلال ىذا البحث عامل فعال جداً في مرحمة ضبط والحد من سيكون نظام التص
الانتشار الواسع للأخبار المزيفة والشائعات عمى وسائل التواصل الاجتماعي والمنصات الالكترونية بكافة 

 .لالكترونيأنواعيا، وبالتالي التقميل من الاثار السمبية الكبيرة المترتبة عمى عمميات التزوير والتضميل ا
 لتوصيات:ا-5

تم خلال ىذا البحث التركيز عمى الأخبار النصية دون غيرىا من أنواع الوسائط المنشرة عمى المنصات 
الالكترونية ووسائل التواصل الاجتماعي من مقاطع صوتية أو فيديو بالإضافة إلى النصوص، كما اقتصرت الميزات 

 عمى المرتبطة منيا بخصائص النص.
ل المستقبمية الممكن القيام بيا لتطوير ىذا البحث توسيع حدوده لإدراج الأنواع الأخرى من الوسائط من الأعما

ضمن قاعدة البيانات وبالتالي زيادة عدد الميزات المدروسة ليذه البيانات. كما يمكننا تطبيق خوارزميات التعمم الآلي 
 حقيقية مع إجراء عمميات المقارنة المطموبة.الاخرى واجراء عمميات تصنيف ىذه البيانات إلى مزيفة أو 
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