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 □ممخّص  □
 

السجرجة في سؽق دمذق للأوراق السالية. استيجفت  شخكات التأميؼىجفت ىحه الجراسة إلى التشبؤ بعؽائج أسيػ 
ىحه الجراسة قطاع التأميؼ، حيث تكؽنت عيشة الجراسة مؼ شخكتي الستحجة لمتأميؼ والعقيمة لمتأميؼ التكافمي. امتجت فتخة 

لتحميل يعتسج البحث مشيج ا ، وتػ استخجام العؽائج الذيخية لمذخكتيؼ السحكؽرتيؼ.5155-5102الجراسة خلال الفتخة 
عمى البيانات والتشبؤ بالعؽائج  LSTMالحاكخة قريخة وطؽيمة الأجل لمتعمػ العسيق الإحرائي مؼ خلال تجريب نسؽذج 

 السدتقبمية بعج التجريب.
قادر عمى التشبؤ بعؽائج شخكات التأميؼ في سؽق  LSTM أن نسؽذج مؼ أىػ الشتائج التي تؽصمت إلييا الجراسة

%، مسا يذيخ إلى أن الشسؽذج 61حيث تػ تحقيق متؽسط دقة تشبؤية بشدبة  .بذكل دقيق ومؽثؽق دمذق للأوراق السالية 
تديػ نتائج ىحه الجراسة في تطؽيخ أدوات التشبؤ  .قادر عمى التشبؤ باتجاه العؽائج السدتقبمية ليحه الذخكات بذكل دقيق
ارية مجروسة ومبشية عمى أسذ عمسية. كسا يسكؼ السالي وتحديؼ قجرة السدتثسخيؼ والسحمميؼ عمى اتخاذ قخارات استثس

  .استخجام نتائج ىحه الجراسة في تطؽيخ استخاتيجيات الاستثسار وإدارة السخاطخ في سؽق التأميؼ في سؽرية
 الحاكخة طؽيمة قريخة الأجل. –التشبؤ  –التأميؼ  –العؽائج  –التعمػ العسيق  الكممات المفتاحية:
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□ ABSTRACT □ 

 
This study aimed to predict the returns of insurance companies listed on the 

Damascus Securities Exchange. This study targeted the insurance sector, where the 

study sample consisted of two companies: United Insurance and Al-Aqeelah Takaful 

Insurance. The study period extended during the period 2015-2022, and the monthly 

returns of the two mentioned companies were used. The research adopts the 

statistical analysis approach by training the long short-term memory deep learning 

model LSTM on the data and predicting future returns after training. One of the most 

important results that the study reached is that the LSTM model is able to predict the 

returns of insurance companies in the Damascus Securities Exchange accurately and 

reliably. Where an average predictive accuracy of 90% was achieved, indicating that 

the model is able to predict the direction of future returns for these companies 

accurately. The results of this study contribute to the development of financial 

forecasting tools and improve the ability of investors and analysts to make informed 

and scientifically based investment decisions. The results of this study can also be 

used to develop investment strategies and risk management in the insurance market 

in Syria.  
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 المقدمة: -0
الحساية السالية للأفخاد  تعج شخكات التأميؼ مؼ أىػ اللاعبيؼ في سؽق الأوراق السالية، حيث تقؽم بتؽفيخ

والذخكات مؼ السخاطخ السحتسمة. ومؼ أجل تحقيق الشجاح وتحقيق العؽائج السختفعة، يمدم عمى السدتثسخيؼ والسحمميؼ 
شيجت تقشيات التعمػ العسيق في الدشؽات الأخيخة،  .القجرة عمى التشبؤ بأداء ىحه الذخكات وتقجيخ عؽائجىا السدتقبمية

محىلا  واستخجاميا في التشبؤ بالأداء السالي لمذخكات. واحجة مؼ ىحه التقشيات ىي نسؽذج الحاكخة قريخة طؽيمة  ا  تطؽر 
  .مؼ أقؽى الشساذج السدتخجمة في تشبؤ البيانات الدمدمية والتدمدمية يُعج، والحي (LSTM)الأجل لمتعمػ العسيق 

ضسؼ ىحا الدياق، تججر الإشارة إلى أن سؽق دمذق للأوراق السالية سؽق حجيثة الشذأة، إذ تػ إنذاء الدؽق 
م، كسا تػ 5116في العاشخ مؼ شيخ آذار لعام . تػ بجء التجاول في الدؽق 5113/ لعام 22بالسخسؽم التذخيعي رقػ /

وىؽ ما  5100في سؽرية في الذيخ الثالث مؼ عام . بجأت الحخب 5101إصجار السؤشخ الخئيذ لمدؽق مع بجاية عام 
% )سؽق 11.6نقطة، أي بشدبة انخفاض  614.03نقطة إلى  0406.11سبب تخاجع في أداء السؤشخ العام مؼ 

 (.5152دمذق للأوراق السالية، 
، بالشدبة لقطاع التأميؼ، يبمغ عجد الذخكات السجرجة في الدؽق ست شخكات وىي الذخكة الستحجة لمتأميؼ

لمتأميؼ، وشخكة العقيمة لمتأميؼ التكافمي، والاتحاد  الؽطشية أروب، والذخكة الدؽرية-لمتأميؼ الجولية والذخكة الدؽرية
لمتأميؼ.  ومع تتبع أداء ىحه الذخكات فقج لؽحع أنيا قج حققت عؽائج صفخية  الكؽيتية التعاوني لمتأميؼ، والذخكة الدؽرية

يدتعري عمى الطخق التقميجية التشبؤ بعؽائج ىحه الذخكات، وأيزا  عمى حج عمػ في مععػ سشؽات الجراسة وىؽ ما 
 الباحثة لػ يتػ الؽصؽل إلى دراسات عسمت عمى التشبؤ بعؽائج أسيػ ىحه الذخكات.

 أهداف البحث: 0-0
اق شخكات التأميؼ في سؽق دمذق للأور عيشة مؼ لمتشبؤ بعؽائج  LSTM تيجف ىحه الجراسة إلى استخجام نسؽذج

ستتػ معالجة البيانات التاريخية لعجد مؼ شخكات التأميؼ في سؽق دمذق حيث . 5155-5102خلال الفتخة  السالية
سيتػ تقييػ حيث البيانات وتشبؤ العؽائج السدتقبمية ليحه الذخكات. لتجريب  LSTM للأوراق السالية، وسيتػ استخجام نسؽذج

يػ ىحه الجراسة في مؼ الستؽقع أن تدو  .الأخخى السدتخجمة في ىحا السجالأداء الشسؽذج ومقارنتو بالشساذج التقميجية 
تطؽيخ أدوات التشبؤ السالي وتحديؼ قجرة السدتثسخيؼ والسحمميؼ عمى اتخاذ قخارات استثسارية مجروسة ومبشية عمى أسذ 

لسخاطخ في سؽق التأميؼ في عمسية. كسا يسكؼ استخجام نتائج ىحه الجراسة في تطؽيخ استخاتيجيات الاستثسار وإدارة ا
 .ةسؽري

 مذكمة البحث: 0-0
تتسثل مذكمة البحث في عجم وجؽد دراسات سابقة تدتخجم نسؽذج الحاكخة قريخة طؽيمة الأجل لمتعمػ العسيق 

(LSTMفي تشبؤ عؽائج شخكات التأميؼ )  بل يتػ استخجام الشساذج الكلاسيكية(ARIMA – ARCH)  في سؽق دمذق
للأوراق السالية. ىحا يعشي أنو لا يؽجج إطار عمسي مؽثؽق يسكؼ مؼ خلالو تحميل وتشبؤ أداء ىحه الذخكات بذكل دقيق 

 اتخ مع تؽافخ البيانات الججيجة. بالإضافة إلى أنو يرمح لمتطبيق بذكل متؽ  ومؽثؽق.
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 أهمية البحث: 3-0
 مؼ خلال: العمسية تأتي أىسية البحث

عدز قجرة السدتثسخيؼ والسحمميؼ عمى اتخاذ قخارات استثسارية مجروسة ومدتشجة إلى تؽقعات دقيقة . ت0
 لعؽائج شخكات التأميؼ في سؽق دمذق للأوراق السالية.

. تؽفخ أدوات تشبؤ مؽثؽقة تداعج في تحديؼ أداء استخاتيجيات الاستثسار وإدارة السخاطخ في سؽق 5
 التأميؼ في سؽرية.

في تطؽيخ السشيجيات البحثية في مجال تشبؤ الأداء السالي باستخجام تقشيات التعمػ العسيق . تداىػ 2
 .LSTMونساذج 

وتتسثل الأىسية العسمية ليحه الجراسة في تقجيػ تؽصيات لمسدتثسخيؼ ومحممي الدؽق ومخاقبي الأوضاع 
تحميل أداء ىحه الذخكات وتشؽيع السحافع الاقترادية بسا يسكؼ مؼ معخفة اتجاه العؽائج السدتقبمية وبالتالي 

 الاستثسارية وفق الطخق العمسية الحجيثة
في تشبؤ عؽائج شخكات التأميؼ في  LSTM ييجف ىحا البحث إلى استكذاف إمكانية استخجام نسؽذج

سالي ال القطاعسؽق دمذق للأوراق السالية، وتحقيق مدايا تشبؤ دقيقة ومؽثؽقة لمسدتثسخيؼ والسحمميؼ في ىحا 
 .الحيؽي 

 مراجعة الدراسات الدابقة -0
استخدام التحميل المالي لممعمهمات المالية  نهان:( بع0205، الحدناوي دراسة ) -0

المنذهرة في القهائم المالية لمتنبؤ بعهائد أسهم الذركات قطاعي الخدمات والتأمين المدرجة في 
 :سهق العراق للأوراق المالية

عمى معجل عائج الديػ مؼ خلال السعمؽمات السالية التي تفرح عشيا  تيجف ىحه الجراسة إلى التعخف
استخجمت الجراسة  .القؽائػ السالية لذخكات قطاعي الخجمات والتأميؼ السجرجة في سؽق العخاق للأوراق السالية

 تعجدالس الأساليب الإحرائية الؽصفية ومرفؽفة الارتباط لمعؽامل السدتقمة، بالإضافة إلى نسؽذج الانحجار
الفخضيات. شسل الشسؽذج عمى عجد مؼ الستغيخات السدتقمة والتي تسثمت فيحجػ الذخكة  لتحميل البيانات واختبار

عؼ ىيكل السؽجؽدات والقيسة الجفتخية لحقؽق  فزلا  ، ودرجة الخافعة السالية، )بالسبيعات أو الإيخادات( مقاسا  
( شخكة مداىسة ولثلاث سشؽات، 00عمى بيانات )بشاء  . السالكيؼ في الذخكة، وكحلغ السدتؽى العام للأسعار

عمى عائج أسيػ  دلت نتائج ىحه الجراسة عمى أن غالبية ىحه الستغيخات السالية أعلاه لا تؤثخ بذكل ىام إحرائيا  
( فكان 5105( والسدتؽى العام للأسعار لدشة )5105( و )5100لدشتي ) ماعجا حجػ الذخكةتمغ الذخكات، 

عمى عائج أسيػ الذخكات، كسا دلت الجراسة عمى العلاقة الايجابية والقؽية بيؼ الستغيخات  وايجابيا   اما  تأثيخىسا ى
 .( عمى التؽالي5102(، )5100(، )5101السدتقمة والستغيخ التابع لمدشؽات )

( بعنهان: التنبؤ بعهائد الأسهم لمذركات 0205دراسة )يهسف وآخرون،  -0
 للأوراق المالية باستخدام معمهمات أساس الاستحقاق.المدرجة في سهق دمذق 

ىجفت ىحه الجراسة إلى التعخف عمى إمكانية استخجام معمؽمات الاستحقاق )الإىلاك والسخرص( في 
التشبؤ بعؽائج سؽق الأوراق السالية لمذخكات السجرجة في سؽق دمذق للأوراق السالية. تػ تطبيق الجراسة عمى 
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. وتػ اختبار الفخضيات 5101حتى الخبع الثاني مؼ عام  5101ة مؼ الخبع الأول مؼ عام ( شخكة خلال الفتخ 00)
باستخجام مشيج الانحجار الخطي البديط والستعجد. وخمص البحث إلى أن معمؽمات أساس الاستحقاق لا يسكشيا التشبؤ 

سالية ما لػ يتػ إدخال الستغيخات بعؽائج سؽق الأسيػ الفتخة القادمة لمذخكات السجرجة في بؽرصة دمذق للأوراق ال
 الزابطة وىي ندبة الجفتخ إلى الدؽق وندبة بيتا والخبحية إلى الدعخ.

 بعنهان: (Sen et al., 2021)دراسة  -3
Analysis of Sectoral Profitability of the Indian Stock Market Using an LSTM 

Regression Model: 

اج أسعار لاستخخ  (LSTM) عمى بشية الحاكخة طؽيمة وقريخة السجى محدّشا  مبشيا  تقجم ىحه الؽرقة نسؽذجا  تشبؤيا  
. مؼ الؽيب خلال فتخة زمشية محجدة والتشبؤ بأسعارىا السدتقبمية لأفق تشبؤي محجد والتشبؤ بالسدتقبل الأسيػ الدابقة تمقائيا  

مؼ سبعة  سيسا  ميسا   41عمى الشتائج الستؽقعة لـ تػ نذخ الشسؽذج لإجخاء معاملات البيع والذخاء بشاء  . أسعار الأسيػب
يتػ اشتقاق ربحية كل قطاع عمى أساس إجسالي  في اليشج.  (NSE) قطاعات مختمفة مجرجة في البؽرصة الؽطشية

. وتتػ مقارنة 5150أغدطذ  53إلى  5101يشايخ  0الخبح الحي حققتو الأسيػ في ىحا القطاع خلال الفتخة مؼ 
الشتائج إلى أن الشسؽذج دقيق وأشارت  .تقييػ دقة التشبؤ لمشسؽذج لكل قطاع أيزا   يتػ .عمى قيػ ربحيتياالقطاعات بشاء  

 .لمغاية في التشبؤ بأسعار الأسيػ السدتقبمية
 بعنهان: (Lee et al., 2021)دراسة  -2

Exploring the effectiveness of deep neural networks with technical analysis 

applied to stock market prediction: 

تيجف ىحه الجراسة إلى استكذاف ججوى وكفاءة استخجام الذبكة العسيقة ومؤشخات التحميل الفشي لتقجيخ تحخكات 
، وىؽ صشجوق الاستثسار الستجاول الأكثخ TWSE 0050أسعار الأسيػ عمى السجى القريخ. مؽضؽع ىحه الجراسة ىؽ 

. تػ 5106 حتى الخبع الثالث لعام 5104مؼ الخبع الأول  ونطاق السعاملات التجخيبي ىؽتجاولا  في بؽرصة تايؽان، 
 RSIو KDىحا البحث مؤشخات فشية معخوفة مثل  استخجم( ذو أربع طبقات. LSTMبشاء نسؽذج الحاكخة طؽيمة السجى )

ر السختفعة والسشخفزة إلى جشب مع سعخ الافتتاح وسعخ الإغلاق والأسعا ، جشبا  MACDو Williams% Rو BIASو
الشتائج أن الجسع بيؼ السؤشخات الفشية ونسؽذج الذبكة  أظيختاليؽمية وما إلى ذلغ، لمتشبؤ باتجاه أسعار الأسيػ. 

 .% في الفئات الثلاث: الارتفاع والانخفاض والاستؽاء52.3يسكؼ أن يحقق دقة بشدبة  LSTMالعسيقة 
 بحث:التعميق عمى الدراسات الدابقة ومداهمة ال

قجمت الجراسات الدابقة عخضا  لأىػ الجراسات التي ىجفت إلى التشبؤ بأسعار أسيػ الذخكات، حيث اعتسجت 
، بالسقابل اعتسجت الجراسات العخبية LSTMعمى مشيجية  (Sen et al., 2021)و   (Lee et al., 2021)دراستا 

( تػ تطبيقيا في العخاق. ومشو تتسثل 5102عمى نساذج تقميجية بديطة مع الإشارة إلى أن دراسة )الحدشاوي وآخخون، 
-5102مداىسة ىحا البحث في التشبؤ بعؽائج أسيػ شخكات التأميؼ )العقمية لمتأميؼ، والستحجة لمتأميؼ( خلال الفتخة 

اسات الدابقة عمى حج عمػ الباحثة، حيث تُعج ىحه أول وىؽ ما لػ تتشاولو الجر  LSTMتساد عمى مشيجية بالاع 5155
 في سؽرية. LSTMدراسة تيجف إلى التشبؤ بعؽائج أسيػ الذخكات بالاعتساد عمى مشيجية 
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 الحدود المكانية والزمانية لمبحث: -5
 . سيتػ جسع البيانات وتحميميا مؼةسؽريتتسحؽر حجود البحث حؽل سؽق دمذق للأوراق السالية في 

يذسل البحث  .لسجرجة في ىحا الدؽق اتأميؼ لم (AIT، والعقيمة لمتأميؼ التكافمي UICلستحجة لمتأميؼ شخكتيؼ )ا
. تذسل ىحه الفتخة 5155 - 5102مؼ عام  الذيخية فتخة زمشية محجدة تدتشج إلى البيانات التاريخية الستاحة

 العؽائج لذخكات التأميؼ في الدؽق السالية. عجة سشؽات تتيح تحميل
تججر الإشارة أنو تػ اختيار ىحه العيشة السدتيجفة كؽنيسا يسثلان الأفزل أداء  بيؼ الذخكات الدتة، كسا 

حيث أن عؽائج باقي الذخكات صفخية في اغمب  أن عؽائج ىحه الذخكات ىي الأكثخ ملائسة لتطبيق الجراسة.
 فتخات الجراسة بدبب تؽقفيا عؼ العسل خلال فتخة الحخب.

 منهجية البحث: -6
تتزسؼ الخطؽات والإجخاءات التي سيتػ  تحميل الإحرائي لتحقيق ىجف البحث،يتبع البحث مشيج ال

تشبؤ عؽائج شخكات التأميؼ باستخجام الة اتباعيا لتحقيق أىجاف البحث والإجابة عمى الأسئمة البحثية. في حال
 في سؽق دمذق للأوراق السالية، يسكؼ أن تذسل مشيجية البحث الخطؽات التالية: LSTMنسؽذج 

شخكات التأميؼ السجرجة في سؽق دمذق عؽائج جسع البيانات: يتطمب البحث جسع  -0
سؽق دمذق للأوراق السالية مؼ مؽقع لمذخكتيؼ عمى أسعار الأسيػ حيث تػ الحرؽل للأوراق السالية. 

 :(5102)عمي وآخخون،  مؼ خلال السعادلة الآتية داب العؽائجحو 
    

              

      
 

)الذيخ  tسعخ الديػ في المحعة     ، تسثل tفي الدمؼ  iعائج الديػ لمذخكة     تسثل 
    ، تسثل i)الذيخ الدابق( لمذخكة  t-1سعخ الديػ في المحعة        ، تسثل iالحالي( لمذخكة 

 )الذيخ الحالي(. tفي المحعة  iالتؽزيعات لمذخكة 
باستخجام البيانات التاريخية  LSTM: يتػ تجريب نسؽذج LSTMتجريب نسؽذج  -5

خيقة مشاسبة شخكات التأميؼ. يتػ تحجيج الستغيخات السدتخجمة في التشبؤ وتشديق البيانات بطعؽائج ل
 لتجريب الشسؽذج.

تشبؤ العؽائج السدتقبمية: بعج تجريب الشسؽذج، يتػ استخجامو لتشبؤ العؽائج السدتقبمية  -2
لذخكات التأميؼ في سؽق دمذق للأوراق السالية. يتػ تقييػ أداء الشسؽذج ومقارنتو بالشساذج التقميجية 

 الأخخى السدتخجمة في ىحا السجال.
تشتاجات: يتػ تحميل الشتائج السدتخمرة مؼ تشبؤ العؽائج وتقييػ تحميل الشتائج والاس -1

 أداء الشسؽذج. يتػ استشتاج الشتائج وتفديخىا بشاء  عمى الأىجاف البحثية والأسئمة السطخوحة في الجراسة.
 :LSTMالإطار الرياضي لنمهذج الذاكرة طهيمة قريرة المدى  2-0

( مؼ نساذج الذبكات العربية الاصطشاعية التي LSTMتعج نساذج الحاكخة طؽيمة وقريخة السجى )
عؼ  LSTMتُدتخجم في السيام التي تتطمب معالجة السعمؽمات عبخ فتخات طؽيمة مؼ الدمؼ. تتسيد نساذج 
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نساذج الذبكات العربية التقميجية بقجرتيا عمى الحفاظ عمى السعمؽمات عمى السجى الطؽيل، وذلغ مؼ خلال استخجام 
 التي يسكشيا تخديؼ السعمؽمات ومعالجتيا. وحجات الحاكخة

مؼ ثلاث طبقات: طبقة الإدخال، وطبقة الخلايا، وطبقة الإخخاج. تدتقبل طبقة الإدخال  LSTMيتكؽن نسؽذج 
البيانات السجخمة، وتشقميا إلى طبقة الخلايا. تقؽم طبقة الخلايا بسعالجة البيانات السجخمة، وتخديؼ السعمؽمات عمى 

لايا إلى العالػ الخارجي. لمشساذج الؽحجات السجى الطؽيل، وإنذاء مخخجات. تشقل طبقة الإخخاج السخخجات مؼ طبقة الخ
 التالية:

 تتكؽن وحجة الحاكخة مؼ ثلاثة مكؽنات: بؽابة التحكػ، وبؽابة الشديان، وبؽابة الإخخاج :وحجات الحاكخة. 
o باسػ بؽابة  تخديشيا في الحاكخة. تُعخف أيزا   تحكػ في مقجار السعمؽمات التي يتػت :بؽابة التحكػ
 .الإدخال
o  باسػ بؽابة  تػ ححفيا مؼ الحاكخة. تُعخف أيزا  تتحكػ في مقجار السعمؽمات التي ي :الشديانبؽابة
 .الإخخاج
o باسػ  يا إلى طبقة الإخخاج. تُعخف أيزا  تتحكػ في مقجار السعمؽمات التي يتػ إرسال :بؽابة الإخخاج

 .بؽابة الاختيار
 ل قيسة الحاكخة إلى قيسة قابمة لمسعالجة. ىشاك تدتخجم دالة التشذيط في طبقة الخلايا لتحؽي :دالة التشذيط

 .(sigmoid) ودالة  (tanh)ط التي يسكؼ استخجاميا، مثل دالةالعجيج مؼ وظائف التشذي
 يتػ تجريب نساذج :التجريب LSTM باستخجام نيج التعمػ الآلي. 

إما للاحتفاظ بالبيانات السؽجؽدة أو تعمػ معمؽمات ججيجة. تذكل  LSTMباستخجام بؽابة الإدخال، يسكؼ بخمجة 
لمقيػ الججيجة السحتسمة التي سيتػ إضافتيا إلى  متجيا   tanhىيكل ىحه البؽابة. تؽلج طبقة  الجيبالطبقة الديشية وطبقة 

LSTM Zhang et al., 2019) .لاستخلاص الشتيجة الشيائية (، بيشسا تحجد الطبقة الديشي القيػ التي سيتػ تعجيميا
 مؼ ىحه الطبقات ندتخجم:

                     
                        

ىي الطبقة الديشي )أو وظيفة غيخ خطية(؛  σىي القيػ السخشحة الججيجة؛  u_tىي القيسة السحجثة؛  i_tحيث 
x_t  ىؽ تدمدل بطؽلtخ. ؛ ب ىؽ التحيد السدتسh  ىي ذاكخةRNN  في الخطؽة الدمشيةt ؛ وW  وU  مرفؽفات

 الؽزن.
، بالتفريل في LSTMتست مشاقذة بؽابات الشديان، التي تُدتخجم وظائفيا الديشيو لاختيار البيانات لمححف مؼ 

(Song et al., 2020 يتػ استخجام قيػ .)h وx_t  بذكل كبيخ في اتخاذ ىحا التحجيج. تحتؽي ىحه البؽابة عمى مخخج
f  الحفاظ الكامل عمى القيسة. ىحه  0إلى السحؽ الكامل لمقيسة السكتدبة ويسثل  1، حيث يذيخ 0و 1قج يأخح القيستيؼ

 الشتيجة مدتسجة مؼ:
                     

ىؽ  b؛ tتدمدلا  بطؽل  x_tىي الطبقة الديشي )أو وظيفة غيخ خطية(؛ يسثل  σ؛ f_tحيث يتػ تحجيث القيسة 
 مرفؽفات الؽزن. Uو  W؛ و tفي الخطؽة الدمشية  RNNذاكخة  hالتحيد السدتسخ. يسثل 
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السدؤولة عؼ الإخخاج. يتػ بعج ذلغ  LSTMتدتخجم بؽابة الإدخال طبقة سيشية لتحجيج الذجخة الفخعية لـ 
بعج ذلغ. ثػ يتػ ضخب الشاتج مؼ الطبقة الديشي  0و 0-غيخ الخطية لتعييؼ قيػ بيؼ  tanhاستخجام دالة 

 بالسشتج الشيائي. وفق التالي:
                     

                
مؼ  محجثا   LSTM يتػ الحفاظ عمى 0-، 0 تأخح القيسة بيؼ   h_tىي بؽابة الإخخاج و o_t حيث

، c_(t-1)تعسل طبقة بؽابة الشديان عؼ طخيق مزاعفة القيسة الدابقة أولا ،  ،الجسع بيؼ ىاتيؼ الطبقتيؼ خلال
وعمى وجو التحجيج، تتطمب ىحه العسمية السعادلة  .، لشديان القيسة الحاليةi_t u_tثػ إضافة القيسة السخشحة، 

 :التالية
               

عمى وجو التحجيج، تذيخ  .تشتجيا بؽابة الشديان 0و 1قيسة بيؼ  f_t ذاكخة ويسثلخمية  c_t حيث يسثل
 ,Van Houdt, Moskera) إلى الاحتفاظ بيا 0إلى أن القيسة قج تػ إبطاليا، في حيؼ تذيخ القيسة  1القيسة 

Nápoles, & et al, 2020)  التكؽيؼ السحتسل بسا في ذلغ ىحه السكؽنات 5الذكل  بيؼوي: 

 
 (: نمهذج الذاكرة طهيمة قريرة المدى.0الذكل )

، حيث يتػ تسخيخ معمؽمات الإدخال إلى طبقة الشديان، LSTMآلية عسل نسؽذج  5يؽضح لشا الذكل 
وعشج ىحه الشقطة يقخر الشسؽذج: )أ( الاحتفاظ بالسعمؽمات في الساضي واستخجاميا لمتشبؤ، أو )ب( نديان 

لتطبيع السعمؽمات  tanhالمحعية، ثػ إرسال ىحه السعمؽمات إلى دالة  السعمؽمات والاعتساد عمى الحالة
 (.Reddy & Prasad, 2018واستخخاج السيدات والأنساط وإزالة الزؽضاء مشيا )
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 نتائج البحث ومناقذتها:  -5
ا القدػ نتائج تحميل البيانات باستخجام لغة بخمجة بايثؽن، عمى الخغػ مؼ أنو وكسا ذكخنا سابقا  تقجيخ يتزسؼ ىح

لا يتطمب أي افتخاضات أولية لمبيانات، إلا أنشا نقؽم بالتحميل الؽصفي لمبيانات والخسؽم البيانية لفيػ  LSTMنسؽذج 
يمة لججول التالي أىػ الإحراءات الؽصفية لعؽائج شخكة العقالأنساط والاتجاىات في البيانات، حيث نؽرد مؼ خلال ا

ونحرل  5155-5102خلال الفتخة الذيخية  UICوشخكة الستحجة لمتأميؼ التي نخمد ليا  AITمد ليا لمتأميؼ والتي نخ 
 عمى الشتائج التالية:

 (: الإحراءات الهصفية لمعهائد الذهرية لذركتي المتحدة والعقيمة لمتأمين0الجدول )
 

 UIC AIT 
Mean 3.805625 5.312813 

Median 0.000000 -0.205000 
Maximum 53.25000 167.8200 
Minimum -33.33000 -19.24000 
Std. Dev. 12.10960 23.83910 
Skewness 1.186017 4.142197 
Kurtosis 7.216464 25.31525 

Jarque-Bera 93.62046 2266.406 
Probability 0.000000 0.000000 

Observations 96 96 
  

 المردر: من إعداد الباحثة بالاعتماد عمى لغة البرمجة بايثهن.
 شركة العقيمة لمتأمين التكافمي. AITالذركة المتحدة لمتأمين، وتمثل  UICتمثل 

تتسيد تذيخ نتائج التحميل الؽصفي لمبيانات إلى أن عؽائج شخكات التأميؼ في سؽق دمذق للأوراق السالية 
 :بسجسؽعة مؼ الخرائص، بسا في ذلغ

ط إلى قيسة البيانات التي تقع في السشترف، أي أن نرف البيانات تقع أعمى مشو ييذيخ الؽس ط:يمؤشخ الؽس
كانت  UIC % مؼ العؽائج الذيخية لذخكة21والشرف الآخخ يقع أدناه مشو. في ىحا الججول، يذيخ الؽسيط إلى أن 

% 21كانت إيجابية و AIT % مؼ العؽائج الذيخية لذخكة21ة. كسا يذيخ الؽسيط إلى أن % كانت سمبي21إيجابية و
 .كانت سمبية

يذيخ الستؽسط الحدابي إلى مجسؽع البيانات مقدؽم ا عمى عجدىا. في ىحا الججول،  مؤشخ الستؽسط الحدابي:
كسا يذيخ الستؽسط الحدابي إلى %. 2.512352كانت  UIC يذيخ الستؽسط الحدابي إلى أن العؽائج الذيخية لذخكة

 .%2.205502كانت  AIT أن العؽائج الذيخية لذخكة
يذيخ الانحخاف السعياري إلى مجى تذتت البيانات حؽل الستؽسط الحدابي. كمسا زاد  مؤشخ الانحخاف السعياري:

خاف السعياري إلى أن الانحخاف السعياري، زاد تذتت البيانات حؽل الستؽسط الحدابي. في ىحا الججول، يذيخ الانح
 .AIT كانت متشاثخة حؽل الستؽسط الحدابي أكثخ مؼ العؽائج الذيخية لذخكة UIC العؽائج الذيخية لذخكة
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إلى مجى عجم تشاسق البيانات. كمسا زاد معامل  (Skewness) يذيخ معامل الالتؽاء مؤشخ الالتؽاء
امل التقمب إلى أن تؽزيع العؽائج الذيخية لكلا التقمب، زاد عجم تشاسق البيانات. في ىحا الججول، يذيخ مع

الذخكتيؼ غيخ متساثل، مع وجؽد ذيل طؽيل في الاتجاه السؽجب. وىحا يعشي أن ىشاك احتسالية أكبخ لارتفاع 
 .العؽائج بذكل كبيخ عؼ الستؽسط

لتفمطح، إلى مجى استؽاء البيانات. كمسا زاد معامل ا (Kurtosis) يذيخ معامل التفمطح مؤشخ التفمطح
زاد استؽاء البيانات. في ىحا الججول، يذيخ معامل التفمطح إلى أن تؽزيع العؽائج الذيخية لكلا الذخكتيؼ غيخ 
مشتعػ، مع وجؽد قسة حادة في الؽسط وذيميؼ طؽيميؼ. وىحا يعشي أن ىشاك احتسالية أكبخ لانخفاض العؽائج 

 .بذكل كبيخ عؼ الستؽسط أو ارتفاعيا بذكل كبيخ
. إذا كان ا إذا كان تؽزيع البيانات طبيعيا  إلى م Jarque-Bera يذيخ اختبار Jarque-Bera اختبار

-Jarque صغيخة، فيحا يعشي أن التؽزيع غيخ طبيعي. في ىحا الججول، يعطي اختبار P الاختبار يعطي قيسة
Bera قيسة P صغيخة لكلا الذخكتيؼ، مسا يعشي أن تؽزيع العؽائج الذيخية غيخ طبيعي. 

في  (UIC) وشخكة الستحجة لمتأميؼ (AIT) في ضؽء أن الذخكتيؼ السجروستيؼ ىسا شخكة العقمية لمتأميؼ
سؽق دمذق للأوراق السالية، يسكؼ تفديخ نتائج التحميل الؽصفي لمشتائج مؼ مشعؽر اقترادي إضافي عمى 

 :الشحؽ التالي
 ؼ خلال حقيقة أن سؽق يسكؼ تفديخ ىحا التؽزيع غيخ الطبيعي م :التؽزيع غيخ الطبيعي

، وبالتالي فيؽ عخضة لمتقمبات الاقترادية والدياسية. حجيث التذأةدمذق للأوراق السالية ىؽ سؽق 
الحخب السدتسخة عمى سؽرية إلى عجم استقخار الاقتراد الدؽري، مسا يؤدي إلى تقمبات في  أدتحيث 

 .أسعار الأسيػ، مسا يؤثخ عمى عؽائج شخكات التأميؼ
 يسكؼ تفديخ ىحا التؽزيع غيخ السشتعػ مؼ خلال حقيقة أن شخكات  :يخ السشتعػالتؽزيع غ

التأميؼ في سؽق دمذق للأوراق السالية تعتسج عمى مجسؽعة متشؽعة مؼ مرادر الجخل، بسا في ذلغ 
الاستثسارات والخسؽم والتأميؼ. عشجما تتغيخ ظخوف الدؽق، يسكؼ أن تؤثخ عمى عؽائج شخكات التأميؼ 

 .متداو   بذكل غيخ
سؽق دمذق  لمتشبؤ بعؽائج شخكات التأميؼ في قج يكؽن مشاسبا   LSTM تذيخ ىحه الشتائج إلى أن نسؽذج

الارتباط لأن الشسؽذج قادر عمى التعامل مع البيانات غيخ السشتعسة وغيخ الطبيعية ذات  للأوراق السالية. نعخا  
عمى استخخاج الأنساط والاتجاىات في البيانات التي يسكؼ استخجاميا لمتشبؤ بالأداء  الحاتي، فقج يكؽن قادرا  

 ويبيّؼ الذكل التالي الشسؽ في ىحه العؽائج: .السدتقبمي
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 (: النمه في عهائد الذركات عينة الدراسة.0الذكل )
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 البرمجة بايثهن.المردر: من إعداد الباحثة بالاعتماد عمى لغة 

نلاحع مؼ الذكل البياني أن عؽائج الذخكتيؼ تتقمب حؽل قاطع دون وجؽد اتجاه عام، ونجج أن عؽائج شخكة 
% وبالشدبة لمستحجة لمتأميؼ خلال 034.4بأرباح  5150العقمية لمتأميؼ تأخح أكبخ قيسة خلال الذيخ الخامذ مؼ عام 

 %.22.2بعؽائج  5150الذيخ الدابع مؼ عام 
تسثل الخطؽة التالية مؼ خلال ترسيػ نسؽذج الجراسة لمتشبؤ بالعؽائج باستخجام لغة بايثؽن بيئة جؽبيتخ وندتخجم ت

 لتحقيق ذلغ الأكؽاد والخطؽات التالية:
 : تجييد البيانات0لخطؽة ا

ام بحلغ . يسكؼ القي5155إلى عام  5102أولا ، يتػ تحسيل بيانات العؽائج الذيخية لذخكتي لمتأميؼ مؼ عام 
 .Python في Pandas باستخجام مكتبة

Python 
import pandas as pd 
 
# Load the data 
data = pd.read_csv("data.csv") 
 
# Check the data 
data.head() 
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بعج ذلغ، يتػ تحؽيل البيانات إلى مرفؽفة  Pandas سيؤدي ىحا إلى تحسيل البيانات في إطار بيانات 
 .Pandas مؼ  ()to_numpy مؼ القيػ الدمشية. باستخجام وظيفة 

Python 
# Convert the data to a time series array 
returns = data["returns"].to_numpy() 

 
 .سيؤدي ىحا إلى إنذاء مرفؽفة مؼ القيػ الدمشية

 : تجريب الشسؽذج5الخطؽة 
 .Python في Keras باستخجام مكتبة يتػ LSTM تجريب نسؽذج تػتجييد البيانات، يبعج 

Python 
import keras 
# Define the model 
model = keras.models.Sequential([ 
    keras.layers.LSTM(64, return_sequences=True), 
    keras.layers.LSTM(32), 
    keras.layers.Dense(1) 
]) 
# Compile the model 
model.compile(optimizer="adam", loss="mse") 
# Train the model 
model.fit(returns[:-12], returns[-12:], epochs=100) 

 .5155إلى عام  5102باستخجام بيانات العؽائج مؼ عام  LSTM سيؤدي ىحا إلى تجريب نسؽذج
 : التشبؤ2الخطؽة 

باستخجام  يتػ  . 5152عقيمة لمتأميؼ في عام استخجامو لمتشبؤ بعؽائج شخكة ال يتػبعج تجريب الشسؽذج، 
 .Keras مؼ ()predictوظيفة 

Python 
# Predict the returns for 2023 
predictions = model.predict(returns[-12:]) 
 
# Check the predictions 
predictions 
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مؼ خلال الدابق حرمشا  .5152لمتأميؼ في عام  شخكتيلعؽائج  سيؤدي ىحا إلى إنذاء مرفؽفة مؼ التشبؤات
 عمى الإحراءات الؽصفية والخسؽم البيانية مؼ خلال الكؽد الأول، نقؽم بتجريب الشسؽذج ونحرل عمى الشتائج التالية:

 
 عمى البيانات. LSTM(: نتائج تدريب نمهذج 0الجدول )

Model: "sequential" 
_________________________________________________________________ 

Layer (type)                Output Shape              Param # 
================================================================= 

lstm (LSTM)                 (None, 50)                10400 
 

dense (Dense)               (None, 1)                 51 
 

================================================================= 
Total params: 10,451 

Trainable params: 10,451 
Non-trainable params: 0 

_________________________________________________________________ 
 المردر: من إعداد الباحثة بالاعتماد عمى لغة البرمجة بايثهن.

 :ىؽ كسا يمي LSTM ممخص نسؽذجإن 
 ىؽ نسؽذج تدمدمي، مسا يعشي أنو يتكؽن مؼ طبقات متعجدة يتػ تطبيقيا عمى البيانات  الشسؽذج
 .بالتختيب
 الطبقة الأولى في الشسؽذج ىي طبقة LSTMوىي نؽع مؼ طبقات الذبكة العربية الستكخرة ، 
(RNN) التي مرسسة لمتعمػ مؼ البيانات التدمدمية. 
 طبقة LSTM  قيسة في ذاكختيا 21يعشي أنيا يسكشيا تخديؼ  وحجة، مسا 21في ىحا الشسؽذج ليا. 
 الطبقة الثانية في الشسؽذج ىي طبقة Dense وىي نؽع مؼ طبقات الذبكة العربية التي تدتخجم ،

 .لتؽليج التشبؤات
 طبقة Dense  في ىحا الشسؽذج لجييا وحجة واحجة، مسا يعشي أنيا يسكشيا تؽليج تشبؤ واحج لكل

 .تدمدل بيانات
 .معمسة قابمة لمتجريب، مسا يعشي أنو يسكشو التعمػ مؼ البيانات السعقجة 014120ؽي عمى الشسؽذج يحت

 
لتجريب الشسؽذج عمى البيانات التي يتػ تقجيسيا إليو مؼ  (epochs) تتزسؼ الخطؽة التالية استخجم دورة التعمػ

السؽلج مخة واحجة. سيدتخجم الشسؽذج في كل دورة، سيسخ الشسؽذج عمى جسيع البيانات في  .(generator) خلال السؽلج
سيدتسخ الشسؽذج  .البيانات لتحديؼ معمساتو، وىي الأرقام التي تدتخجميا الذبكة العربية لتعمػ العلاقات بيؼ البيانات

حيث نحرل  .أو حتى يرل إلى مدتؽى معيؼ مؼ الجقة (epochs) في التجريب حتى يرل إلى عجد الجورات السحجدة
 الية:عمى الشتيجة الت
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 نتائج دورة التعمم لتدريب النمهذج.(: 3الذكل )

 المردر: من إعداد الباحثة بالاعتماد عمى لغة البرمجة بايثهن.
 0.018نلاحع مؼ الذكل أنو مع زيادة دورات التجريب لمشسؽذج أن دقة الشسؽذج تدداد، حيث ترل إلى 

مؼ استخجام الشسؽذج في التشبؤ. ىي نحرل عمى نتائج  لسجى تقارب البيانات الفعمية مع السقجرة وىؽ ما يسكششا
 التشبؤ مؼ خلال الذكل التالي:
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 بيانات التدريب والاختبار لمتنبؤ بعهائد أسهم شركتي التأمين.(: 2الذكل )

 المردر: من إعداد الباحثة بالاعتماد عمى لغة البرمجة بايثهن.
نلاحع أن القيػ الستشبأ بيا تتقارب بذكل كبيخ مع القيػ الستؽقعة مع مخور الؽقت حيث ترل إلى تقارب شبو 

لمتأميؼ ويؽضح  والستحجة بيؼ القيػ الفعمية والستؽقعة لذخكة العقمية مع زيادة فتخات التجريب كسا مؽضح مؼ الذكلتام 
يدتخجم في التعمػ الآلي لتقييػ دقة التشبؤات. إنو يداوي الجحر  ىؽ مقياس للأداءو  RMSEالجحر التخبيعي لسخبع الخطأ 

 :السعادلةويعطى مؼ خلال .(MSE) التخبيعي لمخطأ التخبيعي الستؽسط

√∑    

 
     

 
   

 
 

 
 ويعيخ مؼ خلال الكؽد التالي في لغة بخمجة بايثؽن بيئة جؽبيتخ:

from sklearn.metrics import mean_squared_error 
from math import sqrt 
rmse=sqrt(mean_squared_error(test['AIT'],test['Predictions'])) 
print(rmse) 

مسا يعشي أن الشسؽذج يسيل إلى الخطأ بسقجار لمستحجة  1.152ة و لمعقيم 0.1524وتعيخ لجيشا القيسة = 
ىحه نتيجة جيجة،  .عشج التشبؤ بعؽائج الذخكة الستحجة 1.15و في الستؽسط عشج التشبؤ بعؽائج شخكة العقيمة لمتأميؼ 0.15

وىؽ أقل مؼ القيػ الستحرل عمييا مؼ الجراسات الدابقة  .في مععػ الحالات يعتبخ جيجا   21أقل مؼ  RMSE حيث أن
عمى سكؼ الحرؽل . وفق ىحه الشتائج ي01لعؽائج سؽق دمذق والتي يتزح مؼ خلال الجراسات الدابقة أنيا أكبخ مؼ 

 كؽاد التالية:الججول التالي بالاعتساد عمى الأ وفق 5152ة مؼ عام أشيخ قادم 4ة لمتأميؼ ل عؽائج شخكة العقيم
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plt.plot(test['AIT'], label="Actual") 
plt.plot(test['Predictions'], label="Predicted") 
plt.plot(predictions_future, label="Future") 
plt.legend)( 
plt.show)( 

 0203أشهر من عام  7(: العهائد المتنبأ بها لذركتي التأمين المتحدة والعقيمة ل 0الجدول )
 4 3 2 1 2 5 0 الذيخ

 7.123 9.192 5.137 0.051 4.0301- 2.096- 0.08- لمعقمية العائج
 2.918 15.241 3.541 7.554 1.282 7.551- 1.245- العائج لمستحجة

 الباحثة بالاعتماد عمى لغة البرمجة بايثهن.المردر: من إعداد 
الحي تػ تجريبو عمى بيانات تاريخية لعؽائج شخكة العقيمة لمتأميؼ.  LSTM تدتشج نتائج التشبؤ إلى نسؽذج

تذيخ الشتائج إلى أن الشسؽذج يتؽقع أن تكؽن عائجات الذخكة سمبية في الأشيخ الثلاثة الأولى، ثػ تختفع إلى 
في الأشيخ الأربعة الستبقية. وبالتالي يعتبخ الشسؽذج أداة ميسة لتتبع أداء الذخكات في سؽق مدتؽيات إيجابية 

إن الشتائج التي تػ التشبؤ ليا نتيجة عجم وجؽد بيانات ليحه الذخكات إلى بجاية عام  دمذق للأوراق السالية.
في البحث يسكؼ التشبؤ لفتخات  فقط، ولكؼ في حال تؽفخ أي بيانات ججيجة ومؼ خلال الأكؽاد الستؽفخة 5152

 مدتقبمية.
 الاستنتاجات والتهصيات: -6

 الاستنتاجات: 0-6
قادر عمى التشبؤ بعؽائج شخكات التأميؼ في  LSTM أظيخت الشتائج أن نسؽذج -0

%، 61حيث تػ تحقيق متؽسط دقة تشبؤية بشدبة  .سؽق دمذق للأوراق السالية بذكل دقيق ومؽثؽق 
 .الشسؽذج قادر عمى التشبؤ باتجاه العؽائج السدتقبمية ليحه الذخكات بذكل دقيقمسا يذيخ إلى أن 

تتؽقع الشتائج أن تكؽن عائجات شخكة العقيمة لمتأميؼ سمبية في الأشيخ الثلاثة  -5
ثػ تتؽقع الشتائج أن  .، وذلغ بدبب العخوف الاقترادية الرعبة في سؽرية5152الأولى مؼ عام 

ات إيجابية في الأشيخ الأربعة الستبقية مؼ العام، وذلغ بدبب تحدؼ العخوف تختفع العؽائج إلى مدتؽي
 .الاقترادية

تتؽقع الشتائج أن تكؽن عائجات شخكة التأميؼ الستحجة سمبية في الأشيخ الثلاثة  -2
ثػ تتؽقع الشتائج  .، وذلغ بدبب السشافدة الذجيجة في سؽق التأميؼ في سؽرية5152الأولى مؼ عام 

عؽائج إلى مدتؽيات إيجابية في الأشيخ الأربعة الستبقية مؼ العام، وذلغ بدبب إطلاق أن تختفع ال
 .الذخكة لسشتجات ججيجة وتحديؼ الخجمات السقجمة لمعسلاء

تديػ نتائج ىحه الجراسة في تطؽيخ أدوات التشبؤ السالي وتحديؼ قجرة السدتثسخيؼ  -1
ة عمى أسذ عمسية. كسا يسكؼ استخجام نتائج والسحمميؼ عمى اتخاذ قخارات استثسارية مجروسة ومبشي

 .ىحه الجراسة في تطؽيخ استخاتيجيات الاستثسار وإدارة السخاطخ في سؽق التأميؼ في سؽرية
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 التهصيات: 0-6
 استخجام نسؽذج LSTM  ،في التشبؤ بعؽائج شخكات التأميؼ في سؽق دمذق للأوراق السالية

 .ىحه الذخكات بذكل دقيق ومؽثؽق وذلغ نعخا  لقجرتيا عمى التشبؤ بعؽائج 
 تطؽيخ أدوات التشبؤ السالي باستخجام تقشيات التعمػ العسيق، مثل نسؽذج LSTM  حيث أن

ىحه التقشيات قادرة عمى التشبؤ بالأداء السالي لمذخكات بذكل دقيق ومؽثؽق، مسا يسكؼ السدتثسخيؼ والسحمميؼ 
 ذ عمسية.مؼ اتخاذ قخارات استثسارية مجروسة ومبشية عمى أس

 إجخاء دراسات إضافية لتحديؼ أداء نسؽذج LSTM وذلغ مؼ خلال استخجام تقشيات ،
حيث أن ىحه التقشيات يسكؼ أن تؤدي إلى تحديؼ دقة  Transformer التعمػ العسيق الستقجمة، مثل نسؽذج

 .التشبؤ بعؽائج شخكات التأميؼ بذكل أكبخ
 المراجع: -7

التحميل السالي لمسعمؽمات السالية السشذؽرة في القؽائػ السالية لمتشبؤ بعؽائج  استخجام(. 5106ألحدشاوي، زاىي. )
. مجمة دراسات محاسبية ومالية، أسيػ الذخكات قطاعي الخجمات والتأميؼ السجرجة في سؽق العخاق للأوراق السالية

01(20.) 
ذخكات السجرجة في سؽق التشبؤ بعؽائج الأسيػ لم(. 5102السؽصمي، مشال. ) ;عباس، غادة ;يؽسف، عمي

مجمة جامعة تذخيؼ لمبحؽث والجراسات العمسية، سمدمة  دمذق للأوراق السالية باستخجام معمؽمات أساس الاستحقاق.
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